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Cémo utilizar esta guia

Esta guia permite impartir una sesién de cascadas de informacién aunque el docente no sea
especialista en aprendizaje social ni en inferencia bayesiana. Los capitulos 1 y 2 ofrecen una ruta
rapida y una introduccion conceptual. Los capitulos 3 y 4 explican la operacion de la plataforma y
cada pantalla.

Los capitulos 5 a 7 desarrollan las versiones del juego, el informe docente y un guion de retroali-
mentacién. El capitulo 8 contiene planes de clase, ejercicios con respuesta y preguntas de discusion.
El capitulo 9 retine datos, limites y solucién de problemas.

No es necesario usar toda la guia en una misma clase. Para una sesiéon introductoria bastan la guia
rapida, el ejemplo bayesiano, la versién de una secuencia y el guion de feedback. Para una clase
avanzada conviene anadir una variante extendida y comparar sus resultados con el disefio canénico.

Autor

Esta guia fue preparada por Stanislao Maldonado, profesor investigador del Departamento de
Economia del Tecnolégico de Monterrey, Campus Monterrey. Para consultas o sugerencias sobre su
contenido, puede contactar al autor en stanislao.maldonado®@tec.mx.

Para el docente

El mensaje central del juego no es que seguir a otras personas sea necesariamente irracional.
Una persona puede ignorar correctamente su sefial privada cuando las acciones anteriores
contienen suficiente informacién. El problema surge porque, una vez iniciada una cascada,
las nuevas acciones pueden dejar de revelar nueva informacion.
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Capitulo 1

Guia rapida de implementaciéon

1.1 Acceso desde el sitio actualizado del laboratorio

Comience en https://beer-lab.org/. Seleccione CLASE en el ment superior; este acceso abre
https://teaching.beer-lab.org/. En el catdlogo Experimentos en clase, utilice el buscador
para localizar el nombre de la actividad. También puede filtrar por Tema o Cédigo JEL. Si
conserva un filtro de una busqueda anterior, limpielo antes de buscar otro juego.

La tarjeta de cada familia distingue los accesos Espanol y English. La casilla Mostrar versién
extendida permite seleccionar esa edicién antes de seguir el enlace. El idioma del catalogo y
el idioma de la sesién son elecciones distintas: confirme ambos. Los estudiantes utilizan la sala
indicada por el profesor; el docente prepara y monitorea la sesién desde los accesos administrativos
propios de esta familia.


https://beer-lab.org/
https://teaching.beer-lab.org/

BEER Lab

Cascadas de informacion

Tecnologico
@ de Monterrey @BEER B =2

PARTICIPA CLASE INVESTIGACION EVENTOS INICIATIVAS NOTICIAS FORMACION EQUIPO

= Monterrey

Laboratorio de Economia
Conductual y Experimental
Ti C

Estudiamos como

decide la gente.

| laboratorio, en el aula 1mpo. Agul p istrarte para
1
par en nue j

ar tu
perimento.

Participa en experimentos Conoce el laboratorio

Figura 1.1: Sitio institucional vigente. Seleccione CLASE en el ment superior para abrir los
experimentos docentes. Captura del 7 de octubre de 2026.
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Tecnologico
@ de Mon?errey @ BEEB B 3!

PARTICIPA CLASE INVESTIGACION EVENTOS INICIATIVAS NOTICIAS FORMACION EQUI

DOCENTES Y ESTUDIANTES

Experimentos en clase

Juegos de economia experimental para actividades y discusion en clase. Entra al juego que te

indique tu profesor o profesora.

en tu clase o proponer uno nuevo — gula para docentes
del laboratorio: beer-lab.orgfinvestigacion

Buscar por titulo, tema, palabra clave o codigo JEL...
Tema ~ Cddigo JEL ~ 103 jueg

Figura 1.2: Catalogo vigente: busque por titulo, tema o cédigo JEL. Después localice la tarjeta de
esta familia y seleccione idioma y edicién. Captura del 7 de octubre de 2026.

Verificacion de recursos, comprension y participantes

Antes de abrir la sala, revise la configuracién elegida y la cantidad de estudiantes presentes. El
formulario de creaciéon informa el tamafno de grupo y el minimo que exige esa configuraciéon. Una
actividad individual admite cualquier niimero positivo; una actividad con interaccién debe cumplir
el requisito indicado: grupos completos cuando su tamaio es fijo, o un minimo de integrantes
cuando el tamano es flexible. El requisito puede cambiar entre variantes, por ejemplo al incorporar
un tercero o cambiar el tamafio de una institucién. Si modifica un pardmetro de agrupacién,
compruebe el requisito de la configuracion editada, no solo el niimero sugerido por la demostracion.

En las instrucciones, compruebe que el alumnado pueda identificar qué recibe cada rol, qué puede
decidir y como se obtiene el resultado. Una cuenta inicial, un presupuesto que se reparte y una
ganancia final no son necesariamente la misma cantidad. Remita al panel de recursos y al ejemplo
de la modalidad seleccionada; no extrapole una dotacién de la versiéon basica a una variante que
modifica cuentas o introduce posiciones adicionales.

ECU significa Ezperimental Currency Units, o unidades de moneda experimental: es la unidad
de cuenta de la actividad. Un resultado de 100 ECU no equivale automaticamente a 100 pesos
ni a 100 ddélares. La conversion depende de la configuracién de la sesién. Antes de anunciar un
pago, confirme con el laboratorio si hay conversiéon monetaria, cual es la tasa y qué decisiones se
remuneran. En moédulos hipotéticos, describa los montos como resultados de la situaciéon planteada.

Cuando existe una comprobaciéon de comprensién, una respuesta equivocada genera una explicacién
junto a esa pregunta: identifica la respuesta enviada y la respuesta correcta. Las demads respuestas
permanecen en el formulario. Pida al estudiante que vuelva al ejemplo, localice la regla relevante y
rehaga el calculo antes de corregir. No revele respuestas a toda la clase cuando el error es individual
y no trate un fallo de comprensién como una decisién econémica del juego.
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informacién — una secuencia
Cascadas de

informacion — 10 secuencias, grupo fijo informacion /

informacion — 10 secuencias, grupos reasignados intarmaton
Cascades —

Cascades — one sequence BEER Lab

Cascades — 10 sequences, fixed group Seleccione una variante

de este juego. Select a
Cascades — 10 sequences, reassigned groups version of this game.
informacion — version extendida: sin historial social
informacion — version extendida: decisiones y sefiales observables
informacion — version extendida: sefiales débiles
informacion — version extendida: sefiales fuertes
informacion — version extendida: creencias incentivadas
informacion — version extendida: adquisicion costosa de sefiales
informacion — version extendida: bono de conformidad
informacion — version extendida: nueva informacion publica
informacion — version extendida: agente perfectamente informado
formation Cascades — no social history
formation Cascades — observable decisions and signals
formation Cascades — weak signals
formation Cascades — strong signals
formation Cascades — incentivized beliefs
formation Cascades — costly signal acquisition
formation Cascades — conformity reward
formation Cascades — new public information

formation Cascades — perfectly informed agent

Figura 1.3: Demo contiene tinicamente las configuraciones de esta familia, en ambos idiomas y
ediciones.
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Rooms

Current rooms:
[ES] Cascadas de informacion
[EN] Information Cascades
[ES] Cascadas de informacion: versién extendida
[EN] Information Cascades: extended

Figura 1.4: Rooms contiene los cuatro salones de esta familia: versiones basica y extendida en
espanol e inglés.

Room: [ES] Cascadas de informacion
Create a new session

Session Config

[ES] Cascadas de informacion — una secuencia ~

Number of participants

Grupos completos de 6 participantes. Use un multiplo de &; minimo 6.

Configure session %

App sequence

information_cascade_game (10 rounds) Cascadas de informacion bilingties / Bilingual Information Cascades.

Figura 1.5: Formulario de creacion en la sala basica en espanol. Compruebe la configuracién y el
requisito de participantes antes de crear la sesién.
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Descarga de una sesion con varias rondas

Para el docente

Desde la sesion correspondiente, abra Data y utilice el enlace de descarga de esa sesion en
CSV o CSV para Excel. La exportacién general tiene una fila por participante y columnas
correspondientes a las distintas rondas. Diez rondas no implican necesariamente diez filas
por persona. Cuando la familia ofrece una exportacién propia en formato largo, esta puede
organizar observaciones por participante y ronda u otra unidad definida por el diseno.

\ 7

Guarde el archivo original junto con el nombre de la configuracién, el cdédigo de sesién y el niimero
de rondas activas. Verifique que las columnas de la tltima ronda activa estén presentes y que
los datos correspondan a la sesién elegida. Los espacios vacios pueden representar rondas no
activas, una decisién aun pendiente o un campo que no corresponde a un rol; no los convierta
automaticamente en ceros. Para comparar el aprendizaje, conserve la ronda y el grupo ademés del
participante. Comparta en clase solo agregados anénimos, y registre las incidencias de la sesion
antes de construir tablas derivadas.

1.2 Ficha basica

Concepto

Descripcién

Propésito

Unidad experimental

Estado

Senal privada

Informacién publica

Decisiéon

Version béasica

Version extendida

Tamano de sesién

Duracién

Ruta de estudiantes

Ruta docente

Mostrar cémo las personas combinan una sefial privada con las
decisiones publicas de otras personas y por qué puede surgir
acuerdo sin que toda la informacién privada se agregue.

Grupo de seis participantes que decide en un orden conocido.
Cada participante ocupa una posiciéon por secuencia.

La computadora selecciona A o B con igual probabilidad. El
estado no se revela hasta terminar la secuencia.

En el disenio canénico, cada senal coincide con el estado con
probabilidad 2/3. Las senales son condicionalmente
independientes.

La persona observa las decisiones anteriores permitidas por el
tratamiento, pero no las seniales privadas que las originaron.

Predecir A o B. Una prediccién correcta paga 100 ECU; una
incorrecta paga 0 ECU, antes de costos o bonos de variantes
especificas.

Una secuencia; diez secuencias con grupo fijo; diez secuencias con
grupos reasignados.

Nueve variantes sobre historial, transparencia, precision,
creencias, adquisicién de informacién, conformidad y correccién.
Multiplo de seis participantes. Para la primera prueba docente se
recomienda exactamente seis.

20-30 minutos para una secuencia con feedback; 50-80 minutos
para diez secuencias o una comparaciéon de tratamientos.

https://informationcascade.beer-lab.org/room/informat
ion_cascade_es

https://informationcascade.beer-lab.org/demo
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Prueba local http://localhost:8024/demo, con GAME_FAMILY=
informationcascade.

Pago 100 ECU por prediccién correcta y 0 por prediccion incorrecta en
la edicién basica.

Temas cascadas de informacién; aprendizaje social; actualizacion
bayesiana; conformidad; economia de la informacion.

Cédigos JEL C92; D82; D83.

El dominio informationcascade.beer-lab.org es la ruta propuesta para produccion.
Requiere DNS, una instancia oTree y una base PostgreSQL exclusivos. Mientras no se
complete ese despliegue, use la instancia local tinicamente desde la computadora donde esta
ejecutandose.

1.3 Qué deberia preparar el docente

Antes de abrir el laboratorio, el docente debe decidir qué pregunta quiere responder. La version
de una secuencia es adecuada para introducir la paradoja central: decisiones individualmente
razonables pueden producir un resultado colectivo equivocado. Las versiones repetidas permiten
estudiar aprendizaje y estabilidad. Las variantes extendidas sirven para aislar mecanismos concretos,
como el costo de producir informacién o el efecto de una fuente ptiblicamente confiable.

Prepare también una prediccion para discutir antes de revelar los resultados. Por ejemplo: ;la
precision del grupo superarda 67 %? ;las posiciones finales utilizardan mds informacién que las
iniciales? ;una mayoria de tres decisiones serda mas confiable que una sefial individual? Pedir
predicciones antes del informe evita que los resultados parezcan obvios después de observarlos.

Punto de verificacién

Elegi una configuracion que corresponde al objetivo de aprendizaje.

= Confirmé que la asistencia es multiplo de seis.

Probé los seis enlaces en navegadores o perfiles separados.

Abri las pestanas Monitor y Report antes de iniciar.

Preparé una explicacién de estado, senal, precisién y ECU.

Decidi qué dos o tres indicadores mostraré primero durante el feedback.

No reutilizaré enlaces de una sesion anterior.

1.4 Objetivos de aprendizaje

Al finalizar la sesion, los estudiantes deberian poder:

= distinguir informacién privada, informacién publica y accién observable;
= actualizar una probabilidad inicial mediante una senal imperfecta;

= explicar por qué una accién previa puede contener menos informacioén que una senal previa;


http://localhost:8024/demo
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= identificar las condiciones bajo las cuales una cascada puede empezar;

s diferenciar imitacién, conducta de rebano y cascada informativa;

= explicar como puede formarse una cascada correcta o una cascada equivocada;

= interpretar el efecto de senales mas precisas, costos de informacién e incentivos de conformidad;
» leer las métricas del informe respetando sus denominadores;

= separar un patrén descriptivo de una conclusién causal o psicologica.



Capitulo 2

Fundamento conceptual para docentes

2.1 El problema de aprendizaje social

Muchas decisiones econdémicas se toman después de observar lo que hicieron otras personas. Un
consumidor ve qué restaurante tiene fila; un inversionista observa compras anteriores; una empresa
considera qué tecnologia adoptaron sus competidores; y un ciudadano recibe recomendaciones
antes de decidir. Las acciones ajenas pueden ser informativas porque cada persona quizd observé
algo que los demas desconocen.

El aprendizaje social también tiene una dificultad. Una accién es una versién resumida de la
informacién que la produjo. Quien observa que otra persona eligié A no sabe si esa persona recibi
una sefial muy favorable a A, siguié una mayoria anterior, respondié a un incentivo o decidié al
azar. El juego reduce el problema a dos estados y dos acciones para hacer visible esa diferencia.

Fundamento tedrico

El mecanismo central tiene tres pasos: cada persona posee informacién privada; las decisiones
se vuelven publicas; y las personas posteriores intentan inferir qué informacién hay detras
de esas decisiones. Una cascada aparece cuando la historia piblica pesa tanto que la accién
6ptima deja de depender de la senal privada actual.

2.2 El entorno canoénico

La computadora elige un estado 6 € {A, B} con probabilidades iniciales iguales:

1
Pr(A) =Pr(B) = 7
Cada participante recibe una senal s; € {a,b}. La precisién canénica es ¢ = 2/3:
2 1
Pr(a\A):Pr(b]B):g, Pr(a]B):Pr(b]A):g.

Una senal a favorece al estado A, pero puede estar equivocada. Las sefales son independientes
entre participantes una vez fijado el estado. La persona en la posicién i observa su propia senal y
la historia de decisiones h; = (dy,...,d;i—1).

La decisién maximiza la probabilidad de acertar. Con pagos simétricos de 100 ECU por acierto y
0 ECU por error, elegir A es 6ptimo cuando Pr(A | h;, s;) > 1/2; elegir B es 6ptimo cuando esa
probabilidad es menor que 1/2. En un empate, las dos acciones generan el mismo pago esperado.
Por ello, la forma de resolver empates es relevante para predecir exactamente cudndo comenzara
una cascada.
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2.3 Bayes sin calculo avanzado

Con probabilidades iniciales iguales, una senal a duplica las probabilidades relativas de A frente a
B. Una sefial b hace lo contrario. Si se observaran directamente senales independientes, bastaria
contar la diferencia entre senales favorables a A y senales favorables a B.

Sea k = n, — nyp la evidencia neta. Con precision 2/3, las probabilidades relativas son 2 aly

ok
Pr(A | ng,mp) = T
Evidencia neta k Probabilidad de A Interpretacion
-3 1/9 Evidencia fuerte para B
-2 1/5 Dos senales netas para B
-1 1/3 Una sefial neta para B
0 1/2 Evidencia equilibrada
1 2/3 Una senal neta para A
2 4/5 Dos senales netas para A
3 8/9 Evidencia fuerte para A

Ejemplo resuelto

Una persona recibe una senal a. Como el estado inicial era igualmente probable, su pro-
babilidad posterior de A es 2/3. Si pudiera observar otra sefial a, subiria a 4/5. Si luego
observara una senal b, la evidencia neta volveria a una senal favorable a A y la probabilidad
serfa nuevamente 2/3.

2.4 Por qué una decision no siempre equivale a una senal

En las primeras posiciones, una decisién suele revelar la sefial porque todavia hay poca historia
publica. Suponga que la primera persona elige A. Una segunda persona que también recibe a elegira
A con evidencia reforzada. Si la tercera persona recibe b, enfrenta dos decisiones previas favorables
a A y una sefial privada favorable a B. Bajo la interpretacion de que las dos primeras decisiones
revelaron dos sefiales a, la evidencia neta sigue favoreciendo A. Elegir A puede ser racional aun
ignorando la senal propia.

Desde ese momento, la tercera decision A ya no revela que la tercera senal era a: de hecho, pudo
ser b. Si una cuarta persona cuenta las tres decisiones como tres seniales independientes, exagerara
la evidencia publica. Debe reconocer que la tercera decisién quiza fue causada por la misma
informacién que ya estaba contenida en las dos primeras.

Para el docente

Esta distincion evita el error mas frecuente durante el feedback: sumar cada accién como si
fuera una senial nueva. Antes de la cascada, una accién puede revelar informacién. Dentro
de la cascada, una accion puede repetir informacién publica existente y aportar muy poco.
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2.5 Una cascada correcta paso a paso

Suponga que el estado verdadero es A. Las dos primeras personas reciben senales a y eligen A.
La tercera recibe b, pero la historia publica contiene dos decisiones A. Puede elegir A porque
la evidencia conjunta favorece ese estado. Si las personas posteriores comprenden que la tercera
accién no revela necesariamente una nueva senal, seguirdn evaluando la misma evidencia publica
dominante. La cascada apunta al estado verdadero y produce muchas decisiones correctas.

Este buen resultado no significa que toda la informacion del grupo se haya agregado. Las senales
posteriores favorables a A o B dejan de cambiar las acciones. La sociedad acierta, pero no aprende
cuan fuerte era realmente la evidencia disponible.

2.6 Una cascada equivocada paso a paso

Suponga ahora que el estado verdadero es B, pero las dos primeras sefiales son a, un evento posible
aunque poco frecuente. Las dos primeras decisiones seran A. La tercera persona recibe b y, aun
asi, puede elegir A porque la historia publica domina su senal. Las posiciones siguientes pueden
continuar eligiendo A aunque varias reciban senales correctas favorables a B.

Posicion  Senal privada  Decision  Lectura pedagogica

a A La accion revela la sefial.
2 a A Dos acciones apuntan a A.
b A Ignora racionalmente una senal contraria; puede iniciar la
cascada.
A La accién repite la historia y ya no revela bien su sefial.
5 b A oB  Puede mantener o romper la cascada seglin su razona-
miento.
6 b A 0B  Permite estudiar persistencia o recuperacion.

El ejemplo muestra por qué un grupo puede alcanzar un alto grado de acuerdo y estar equivocado.
No hay contradicciéon entre racionalidad individual y error colectivo: cada persona responde a la
informacién disponible, pero la estructura de observacién impide que sefiales privadas posteriores
se expresen en las acciones.

2.7 Imitacién, rebano y cascada

Estos términos no son sinénimos:
= Imitacion: una persona copia una acciéon anterior. Es una descripcién de conducta y no
especifica por qué la copia.

= Conducta de rebano: una persona elige en contra de su senal privada para seguir el patréon
de decisiones anterior. Requiere observar sefial y accién.

» Cascada informativa: dadas las creencias y la historia, la accién 6ptima ya no cambia con la
senal privada. Es una afirmacién sobre la regla de decisién, no solo sobre una fila de acciones
iguales.
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» Conformidad: una persona valora coincidir con otras personas ademas de acertar el estado.
Es una preferencia o incentivo distinto del aprendizaje informativo.

Dos participantes pueden tomar la misma accién por razones distintas. Uno sigue una inferencia
bayesiana; otro copia una mayoria; otro busca un bono de conformidad; otro comete un error. Por
ello, Celen y Kariv (2004) enfatizan la necesidad de distinguir creencias de acciones. La variante
de creencias incentivadas del juego responde a este problema.

2.8 Qué predice la teoria y qué encuentra la evidencia

Los modelos de Banerjee (1992) y Bikhchandani et al. (1992) muestran que las decisiones secuenciales
pueden detener la agregacién de informacién. En el ejercicio de aula de Anderson y Holt (1996) y
el experimento de Anderson y Holt (1997), las cascadas aparecen con frecuencia, pero no siempre
que el referente bayesiano las predice. Los participantes a veces sobreponderan su senal privada,
cuentan acciones como senales independientes o utilizan reglas sencillas.

La evidencia posterior ayuda a interpretar esas desviaciones. Hung y Plott (2001) muestran que
una recompensa directa por coincidir puede alterar la conducta aun cuando la informacién sea
la misma. Kiibler y Weizsicker (2004) documentan una profundidad de razonamiento limitada y
decisiones de adquisicién de informacién que no coinciden exactamente con el equilibrio. Goeree
et al. (2007) observan cascadas més efimeras y procesos de autocorreccién en secuencias largas.
Weizsécker (2010) sintetiza evidencia experimental y encuentra que las personas tienden a asignar
demasiado peso a su informacién privada en varios entornos.

No existe, por tanto, una tnica prediccién conductual para cada historia. El valor pedagdégico
consiste en comparar tres referentes: el modelo bayesiano, reglas heuristicas sencillas y los patrones
observados en clase.

2.9 Aplicaciones y limites de la analogia

La légica se aplica a adopcion tecnolédgica, recomendaciones, mercados financieros, modas, diagnds-
ticos y decisiones politicas. Sin embargo, el juego simplifica muchos aspectos: las senales tienen
precisién conocida; no hay comunicacion libre; las acciones son binarias; todos persiguen el mismo
objetivo; y el orden estd definido. En contextos reales puede haber intereses opuestos, seniales
correlacionadas, reputacién, informacién estratégica o redes incompletas.

Use las aplicaciones para ilustrar el mecanismo, no para afirmar que todo comportamiento colectivo
es una cascada. Una fila en un restaurante puede reflejar calidad, capacidad limitada o coordinacién.
Una subida de precio puede reflejar nueva informacién fundamental. El diagnéstico requiere
identificar qué sabia cada persona y qué podia inferir de las acciones previas.
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Capitulo 3

Acceso y preparacion de la plataforma

3.1 Rutas y separacion de funciones

Comience en https://beer-lab.org/, abra https://teaching.beer-lab.org/ y seleccione
Cascadas de informacion. La familia tiene rutas separadas por idioma y ediciéon:

Basica ES: https://informationcascade.beer-lab.org/room/information_cascade_es

Basic EN: https://informationcascade.beer-lab.org/room/information_cascade_en

Extendida ES: https://informationcascade.beer-lab.org/room/information_cascade_
extendido

Extended EN: https://informationcascade.beer-lab.org/room/information_cascade_
extended

Docentes: https://informationcascade.beer-lab.org/demo

Salas: https://informationcascade.beer-1lab.org/rooms

Los estudiantes reciben tinicamente el enlace de la sala o su enlace individual. El docente utiliza
Demo, Sessions, Rooms, Monitor y Report. No proyecte el panel docente mientras la secuencia
estd activa, pues puede contener informacién que cambie decisiones posteriores.

La lista contiene seis configuraciones béasicas —tres por idioma— y dieciocho extendidas. Si aparecen
juegos del dictador, bienes publicos u otras familias, la instancia no esta aislada correctamente.
Verifique que el proceso se inicié con GAME_FAMILY=informationcascade.

Cada sala filtra el selector de configuracién. La sala basica espafiola debe mostrar exactamente
tres configuraciones en espaifiol; la extendida espanola, nueve variantes. El mismo criterio aplica al
inglés. Esta comprobacion evita iniciar accidentalmente un tratamiento distinto del anunciado.

3.2 Crear y distribuir una sesiéon

Seleccione la configuracion, ingrese un nimero de participantes multiplo de seis y cree la sesién. Para
una prueba use seis; para una clase de 24 estudiantes, oTree formara cuatro grupos independientes
por secuencia. Copie los enlaces individuales o distribuya la URL de la sala segin el procedimiento
del laboratorio.

Cuando haga pruebas en una sola computadora, utilice ventanas de incégnito, perfiles distintos
o navegadores separados. Varias pestanas normales del mismo navegador pueden compartir una
cookie y entrar como el mismo participante.
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BEER Lab Cascadas de informacion

[ES] Cascadas de informacion — una secuencia: session '7ucu5rm3' (demo)

B New Links ww Monitor P Data @ Payments E Report & Description

Below are temporary links for testing and demonstration. To launch a real study, either create persistent links by setting up a room, or create a session through the sessions page.

Choose one of the following options to play the session:

Combined views

@ Split-screen view | | = Grid view

Launch Launch

Session-wide testing link

Open the below link in up to 6 browser tabs.

http://localhost:8024/join/davizuka

Single-use links

Open each link in its own browser tab.

P1 http://localhost:8024/InitializeParticipant/4nexjq8x
P2 http://localhost:8024/InitializeParticipant/9qlcklkd
P3 http://localhost:8024/InitializeParticipant/27vvudio
P4 http://localhost:8024/InitializeParticipant/fpSm716r
P5 http://localhost:8024/InitializeParticipant/tg6kz8vh
P6 http://localhost:8024/InitializeParticipant/td83x7 hk

Figura 3.1: La sesién genera seis enlaces individuales por grupo y un acceso estable a la sala.

3.3 Preparacion operativa

1. Cree la sesion antes de que entren los estudiantes.

2. Abra Monitor para ver el avance y Report para el feedback posterior.

3. Compruebe un enlace de cada posicién y cierre la prueba antes de distribuir enlaces reales.
4. Confirme silencio, privacidad y prohibiciéon de observar pantallas ajenas.

5. Explique que A y B son etiquetas neutrales, no respuestas buenas o malas.

6. Explique que una senal de 67 % puede estar equivocada.

7. No explique todavia la condicién exacta de una cascada; tisela en el feedback.

No revele el estado verdadero, las senales de otras personas ni el patréon de senales mientras
la secuencia estd activa. Cualquier revelacién se convierte en una nueva senal publica y
modifica el tratamiento.

3.4 Guion breve de introduccion

Puede leer el siguiente texto:

Instrucciones orales

“La computadora elegird en secreto el estado A o B. Cada estado es inicialmente igual de
probable. Usted recibira informacién privada que suele ser correcta, pero puede fallar. Las
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personas decidiran en orden. Cuando llegue su turno, use la informacién que aparece en su
pantalla y elija el estado que considere mas probable. No converse, no mire otras pantallas y
no actualice la pagina. Al terminar analizaremos los resultados de manera agregada.”

Evite decir “sigan la mayorfa” o “confien en su sefial”. Ambas frases sugieren una regla que el
experimento pretende estudiar.
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Capitulo 4

Recorrido de los participantes

4.1 Portada y reglas del laboratorio

Tecnoldgico
@ de Mlmlgerrey @BEER,

BEER

Bohavioral and Experimental Economics Research Lab

CASCADAS DE INFORMACION

Bienvenido al BEER Lab

El Behavioral and Experimental Economics Research Lab del Departamento de Economia del Tecnoldgico de

Monterrey es un espacio disefiado para aprender sobre la toma de decisiones econdmicas mediante actividades

controladas.

En esta actividad estudiaremos cémo las personas combinan informacion privada con las decisiones observables de otras

Reglas generales del laboratorio

Permanezca en silencic durante toda la actividad.
No converse ni intente comunicarse con otras personas.
Mo mire las pantallas de otros participantes.

Lea cada pantalla con atencién y decida de manera individual.

Si necesita ayuda técnica, levante la mano y espere al instructor.

He leido y acepto las reglas del laboratorio.

PErsonas.

Figura 4.1: La portada identifica al BEER Lab, explica el propésito general y solicita aceptar las

reglas.

Compruebe que cada participante lea y acepte las reglas. Esta pantalla no presenta atun la hipotesis
del juego. Su funcién es establecer silencio, decisiones privadas y un canal de ayuda técnica que no
revele informacién a los demaés.
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4.2 Instrucciones

Tecnologico
@ de Mum;errey @BEER

CASCADAS DE INFORMACION

Instrucciones 66,67%

Decisiones previas observables - 1 secuencias

Recursos y unidad de cuenta

ECU significa Experimental Currency Units (unidodes de moneda experimental). Es la unidad de cuenta de esta actividad.

Esta sesidn no convierte ECU en dinero real

@ La tarea ° Su informacioén privada

La computadora seleccionard en secreto el estado A o el Antes de decidir, normalmente recibird una sefial privada. La
estado B, ambos con la misma probabilidad. Usted deberd senal coincide con el estado verdadero con una probabilidad
predecir cudl fue seleccionado. de 66.67%. Ninguna otra persona observa su sefial.

A Decisiones en secuencia @ Pagos
El grupo tiene seis posiciones. Cada persona decide una vez. Una prediccion correcta paga 100 ECU y una incorrecta
Al llegar su turno observard las decisiones anteriores paga 0 ECU. Algunas variantes afiaden un costo de
permitidas por la configuracidn, pero no las sefiales privadas informacion, un bono o una puntuacién de creencias; la
de las demds personas. pantalla lo indicara.

Prediccian tedrica

Una persona bayesiana combina la precision de su sefial con la informacion contenida en decisiones anteriores. Si dos decisiones iniciales
coinciden, una persona posterior puede elegir racionalmente lo mismo aun cuando su sefial indigue lo contrario. En ese caso puede comenzar
una cascada de informacién.

Configuracién Composicidn del grupo

Decisiones previas observables Un grupo asignado para una secuencia

Figura 4.2: Instrucciones actuales de la edicién basica: recursos iniciales, reglas de decisién y
unidades experimentales.

Deténgase en cuatro ideas: ambos estados comienzan con probabilidad 1/2; la senal no es perfecta;
las decisiones anteriores pueden ser observables; y el pago depende de acertar el estado. Pida a un
estudiante que explique con sus propias palabras qué significa una senal con precisién de 67 %.

Para el docente

Una respuesta correcta serfa: “si se repitiera muchas veces el mismo estado, aproximadamente
dos de cada tres senales apuntarian al estado verdadero”. No significa que dos de cada tres
participantes de una secuencia recibirdn necesariamente una senal correcta.
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4.3 Comprobaciéon de comprension

Tecnologico
de l-lunt;errey @) BEER

Revisa las preguntas sefialadas. Cada una muestra tu respuesta y la explicacion; las demds respuestas se conservan.

CASCADAS DE INFORMACION

Comprobacion de comprension v

Decisiones previas observables

Recursos y unidad de cuenta
ECU significa Experimental Currency Units (unidodes de moneda experimental). Es la unidad de cuenta de esta actividad.

Esta sesidn no convierte ECU en dinero real

iCudntos estados puede seleccionar la computadora?

01
2
3

Tu respuesta: 1. La respuesta correcta es 2. Hay dos estados posibles: A y B.

En el disefio candnico, ;qué observa cuando llega su turno?

O Las decisiones anteriores, pero no sus sefiales privadas
Las senales privadas anteriores

El estado verdadero

(Cudintos ECU recibe por una prediccién correcta, antes de costos o bonos?

100

Si su sefial tiene precisidn de 67%, ;significa que siempre revela el estado verdadero?

Si
© No. Lo senal puede ser incorrecta.

Figura 4.3: Comprobacion actual con una respuesta incorrecta, su explicacion especifica y las
demas respuestas conservadas.

Las respuestas erroneas muestran retroalimentacion en el idioma de la sesién. Si varias personas se
detienen aqui, aclare la regla de manera publica sin decir qué opcién marcar. La comprensién es
especialmente importante porque confundir accién con senal altera por completo el razonamiento
posterior.

4.4 Turno de decisiéon y espera

La tarjeta superior indica secuencia y posicion. La historia muestra inicamente la informacion
permitida por la variante. La sefial privada aparece destacada y solo la ve el participante actual.
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Tecnoldgico
@ de Munlge:rey @BEER,

SECUENCIA 1 DE 1 - POSICION 4 DE 6

Su prediccidn

Decisiones previas observables

Historial publico

Su sefial privada
Posicién1  Posicién2  Posicion 3

A A A

Estado Estado

A B

Figura 4.4: La posicién 4 observa la historia ptiblica y una senal privada contraria antes de
predecir A o B.

Las demaés personas permanecen en una pagina de espera neutral hasta que llegue su turno.

Si una persona queda mucho tiempo en espera, revise Monitor. En una secuencia de seis, un solo
navegador cerrado bloquea a quienes deciden después. No improvise una decisién en nombre del
participante, porque cambiaria los datos. Si la sesion es solo una prueba, cree una nueva sesion.

4.5 Resultado y cierre

La pantalla distingue pago individual y resultado colectivo. La etiqueta “cascada observada” utiliza
una regla operacional de tres decisiones consecutivas iguales. Sirve para resumir una secuencia,
pero no demuestra que cada integrante haya dejado de usar su senal.

Esta pantalla evita que oTree termine con el mensaje técnico No more pages left. Pida que los
estudiantes permanezcan en silencio hasta que todos los grupos hayan terminado y el docente esté
listo para revelar el informe agregado.
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Tecnolégico
@ de Munti:rey @) EE-gR_ .

CASCADAS DE INFORMACION - SECUENCIA 1 DE 1

Resultado de la secuencia

Lo cascada de acciones comenzd en la posicion 3 hacia el estado A. La cascada apuntd al estado correcto.

Estado verdadero Su prediccidn Predicciones correctas del grupo Su pago
A A 6/6 100 ECU
Correcta

Historial publico

Paosicién 1 Paosicién 2 Paosicién 3 Paosicién 4 Pasicién 5 Paosicién 6
A A A A A A
Pago por precisién Total acumulado
100 100 ECU

Figura 4.5: El resultado revela el estado, resume la precisién del grupo y senala la cascada de
acciones observada.

Tecnoldgico
@ debonterrey | (SDBEER

CASCADAS DE INFORMACION

Actividad finalizada

Gracias por participar. Permanezca en su lugar y siga las indicaciones del instructor.

Total acumulado: 100 ECU

Su historial
Secuencia Posicidn Sefial Decisién Estado Precisién Su pago
1 1 B A A Correcta 100 ECU

Figura 4.6: La pantalla final confirma que la actividad terminé y presenta el historial permitido.
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Capitulo 5

Versiones y tratamientos disponibles

5.1 Coémo elegir una version

Objetivo docente

Configuracion sugerida

Motivo

Introducir Bayes y cas-
cadas

Estudiar aprendizaje

Reducir historia com-
partida

Aislar valor de lo social

Mostrar
completa

agregaciéon

Estudiar calidad infor-
mativa

Separar creencia y ac-
cién

Estudiar produccién de
informacién

Separar aprendizaje y
conformidad

Estudiar correccion

Una secuencia

10, grupo fijo

10, grupos reasignados

Sin historial social

Informacién completa

Senales débiles o fuertes

Creencias incentivadas

Senal costosa

Bono de conformidad

Revelacion publica o
agente informado

Mantiene la sorpresa y permite reconstruir
cada posicién.

Las personas observan varios resultados y
ajustan reglas.

Cambia la composicion y limita reputacién
de grupo.

Ofrece un referente basado solo en senales
privadas.

Hace visibles senales y acciones anteriores.

Cambia la razén de verosimilitud mante-
niendo la estructura.

Registra probabilidades subjetivas ademas
de decisiones.

Introduce compra de informacién y aprove-
chamiento gratuito.

Afade un incentivo directo por coincidir.

Introduce nueva informaciéon capaz de rom-
per una cascada.

5.2

5.2.1

Una secuencia

Versiones basicas

Es la opcién recomendada para una primera clase. Las decisiones no estdn contaminadas por
experiencia previa dentro de la actividad. El docente puede reconstruir senales posibles y preguntar
en qué posicién aparecié una mayoria. Su limitacion es estadistica: con pocos grupos, una diferencia
grande puede deberse al azar de estados y senales.
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5.2.2 Diez secuencias con grupo fijo

La composicion permanece constante y las posiciones rotan. Esto permite que cada estudiante
experimente decisiones tempranas y tardias. Los participantes pueden aprender que las acciones
tardias contienen informacién duplicada, modificar su confianza en la mayoria y responder a
los resultados anteriores. La evolucién por secuencia es descriptiva de aprendizaje conjunto; no
identifica por si sola qué regla mental cambio.

5.2.3 Diez secuencias con grupos reasignados

La composicién cambia entre secuencias. La reasignaciéon reduce una historia comin estable y
permite discutir hasta qué punto el aprendizaje pertenece al individuo o al grupo. Aun asi, todos
los estudiantes comparten el feedback de rondas anteriores, de modo que la condicién no elimina
aprendizaje individual.

5.3 Variantes extendidas

Cada variante se ejecuta como una sesién separada. Para comparar tratamientos, conserve en lo
posible el tamano de grupo, niimero de secuencias, momento de la clase e instrucciones generales.

5.3.1 Sin historial social

Qué cambia. Cada persona observa su sefial, pero no las decisiones anteriores. Las seis predicciones
son estadisticamente independientes condicionales al estado.

Prediccidn. Si todos siguen su senal, la precision esperada de cada posicién es 67 %. La precision
no deberia variar sistematicamente por posicién y no pueden formarse cascadas basadas en acciones
publicas.

Qué discutir. Compare la precisién grupal con el diseno canénico. Una historia publica puede
mejorar decisiones cuando transmite sefiales tempranas, pero también puede bloquear informacién
posterior. No espere que una sola clase reproduzca exactamente el valor esperado.

5.3.2 Informacién completa

Qué cambia. Ademés de las decisiones, se revelan las sefiales asociadas con posiciones anteriores.
Cada nueva senal puede entrar directamente al calculo.

Prediccion. Un agente bayesiano cuenta senales independientes y no necesita inferirlas a partir
de acciones. La informacion deberia agregarse mejor, aunque empates y errores todavia pueden
producir diferencias.

Guion para el feedback

Pregunte por qué seis sefiales visibles contienen més informacion que seis decisiones iguales.
La respuesta es que una decision dentro de una cascada puede repetir evidencia anterior,
mientras cada sefnal independiente afiade una nueva observacion.
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Tecnoldgico
@ de Munlgerrey @BEER,

SECUENCIA 1 DE 1 - POSICION 3 DE 6

Su prediccidn

Decisiones y sefiales observables

Historial publico
Su sefial privada

Posicién 1 Posicién 2

A B

Esta configuracion revela la senal privada asociada con cada decision anterior.

Estado Estado

A B

Figura 5.1: En la variante de informacién completa, la historia identifica cada decisién y la senal
privada que la precedié.

5.3.3 Senales débiles y senales fuertes

Qué cambia. La precision es 60 % o 80 %, frente a 67 % en el disefio canénico.

Prediccién. Con senales débiles, una historia ptublica moderada puede dominar més facilmente una
senal privada. Con senales fuertes, la persona tiene mayor razén para confiar en su informacién. Sin
embargo, sefiales tempranas fuertes también pueden crear una historia piblica muy convincente.

Qué discutir. Evite la afirmacion simplista de que senales fuertes siempre eliminan cascadas. El
efecto depende de la calidad relativa de la senal nueva y de la evidencia acumulada que se atribuye
a la historia.

5.3.4 Creencias incentivadas

Qué cambia. Antes de elegir A o B, la persona informa la probabilidad que asigna a A. Una regla
cuadratica anade hasta 20 ECU.

Prediccién. La decisién deberia cambiar cuando la creencia cruza 50 %, salvo por indiferencia,
errores o incentivos adicionales. Observar creencias permite distinguir a quien elige A con 51 % de
confianza de quien lo hace con 95 %.

Qué discutir. Compare la confianza con el uso de la sefial. Una persona puede seguir la mayoria y
mantener dudas. Otra puede elegir contra la mayoria porque su sefial genera una creencia superior a
50 %. Explique que una regla de puntuacién premia precisién probabilistica, no seguridad extrema.

5.3.5 Adquisicién costosa de senales

Qué cambia. Cada participante decide si paga 5 ECU por recibir una senal privada. Quien no
compra utiliza dnicamente la informacién publica.
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Tecnolégico
@ de MunEerrey @) gggR. .

SECUENCIA 1 DE 10 - POSICION 1 DE 6

Su prediccion

Creencias incentivadas

Historial pablico
Su sefial privada
Todavia no hay decisiones anteriores.

Antes de elegir, indique la probabilidad (0-100%) que asigna al estado A.

@ 50%
La puntuacidn de esta creencia puede afiadir hasta 20 ECU.
Estado Estado

Figura 5.2: La variante solicita una probabilidad entre 0 y 100 antes de registrar la prediccién.

Tecnolégico
@ de Muntgerrey @ Q_E_ER_ .

SECUENCIA 1 DE 10

(Desea adquirir una senal privada?

Puede comprar una sefial con precision de 66.67% por 5 ECU. Si no la compra, decidird
usando unicamente la informacién publica disponible.

Si, comprar la senal No comprarla

66,67% - -5 ECU 0 ECU

Figura 5.3: Antes del turno, el participante decide si compra informacién privada por 5 ECU.

24



BEER Lab Cascadas de informacion

Prediccién. El valor de una senal depende de la posicién y la historia esperada. La informacion
puede ser méas valiosa cuando la historia es ambigua o cuando el participante puede corregir una
cascada. También aparece un incentivo a aprovechar informacién producida por otros.

Qué discutir. Compare tasa de compra, precision y posicién. Comprar informaciéon no garantiza
mayor pago: la sefial puede estar equivocada y su costo se paga siempre. La variante se relaciona
con la adquisicién costosa estudiada por Kiibler y Weizsicker (2004), pero estd adaptada a los
parametros docentes de esta plataforma.

5.3.6 Bono de conformidad

Qué cambia. Coincidir con la mayoria previa anade 20 ECU cuando existe una mayoria.

Prediccion. Aumenta el atractivo de la accién mayoritaria aun si la creencia sobre el estado no
cambia. Por ello, una decisién concordante deja de ser evidencia limpia de aprendizaje social.

Qué discutir. Compare esta sesion con el disefio candnico y pregunte si una mayor tasa de
coincidencia implica mejores creencias. La respuesta es no: el resultado mezcla informacién e
incentivos. Esta distincién sigue la l6gica institucional de Hung y Plott (2001).

5.3.7 Nueva informacién piblica

Qué cambia. Después de la tercera decisién aparece una senal publica que coincide con el estado
con probabilidad de 80 %.

Tecnoldgico
@ de Munlgerrey @EEER_ .

SECUENCIA 1 DE 10 - POSICION 4 DE 6

Su prediccidn

Nueva informacidn publica

Historial publico

Paosicién 1 Paosicién 2 Paosicién 3

A A A Su sefial privada

Nueva senal publica
Después de la tercera decision, la computadora publicd la sefial A. Esta sefial coincide con el
estado verdadero con probabilidad de 80%.

Estado Estado

A B

Figura 5.4: La posicién 4 observa una nueva sefal publica ademas de la historia de decisiones.

Prediccidén. Una senal puiblica fuerte puede reforzar una cascada correcta o romper una equivocada.
La respuesta depende de su precision frente a la evidencia atribuida a la historia.
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Qué discutir. Identifique grupos donde la decisién cambié después de la revelacién. No llame
“irracional” a quien no cambia sin reconstruir su informacién. La variante muestra la fragilidad
de las cascadas descrita en la literatura y conecta con correcciones, anuncios oficiales y nueva
evidencia cientifica.

5.3.8 Agente perfectamente informado

Qué cambia. La posicién 4 recibe una sefial que identifica el estado con certeza.

Prediccién. Si la persona comprende y utiliza la senal, elegira el estado correcto. Las posicio-
nes posteriores deben decidir cuanto inferir de esa accién, sabiendo que la posicién 4 estaba
perfectamente informada.

Qué discutir. Una fuente experta solo corrige el proceso si su calidad es conocida y su accién es
observable. Compare este tratamiento con Goeree et al. (2007), donde secuencias largas pueden
mostrar reversion y autocorreccién.
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Capitulo 6

Informe docente e interpretacion

6.1 Revelacion controlada

El informe permanece oculto hasta que las interacciones programadas terminan. Después, el docente
debe pulsar el botén de revelaciéon. Puede volver a ocultarlo y no muestra cédigos de participante.
Esta arquitectura permite solicitar predicciones antes de exponer los resultados.

[ES] Cascadas de informacion — una secuencia: session '7ucu5rm3' (demo)

B New Links == Monitor B Data @& Payments H Report Description
App Name Round Number

G
information_cascade_game (10 rounds) 10

Cascadas de informacion
Decisiones previas observables - 1 secuencias - Un grupo asignado para una secuencia
Participantes Secuencias esperadas Sec Pendientes

6 1 1 0

Figura 6.1: El informe confirma que los datos estan completos, pero conserva los resultados ocultos
hasta la revelacién.

Antes de revelar, pregunte: ;qué porcentaje de decisiones creen que fue correcto?, j cudntas secuencias
produjeron una mayoria equivocada?, ;las posiciones finales fueron mas precisas? Registre dos o
tres respuestas en la pizarra.

6.2 Orden recomendado de lectura

1. Integridad. Confirme participantes, secuencias esperadas, completas y pendientes.

2. Distribucion. Muestre cudntas secuencias tuvieron 0, 1, ..., 6 decisiones correctas.

3. Precision global. Compare el porcentaje correcto con la precisién de la senal privada.
4. Proceso. Examine seguimiento de senal, mayoria previa y referente bayesiano.

5. Posicion. Determine si la historia ayudé o perjudico a posiciones tardias.

6. Cascadas. Separe cascadas correctas, equivocadas y recuperaciones.

7. Tiempo. En sesiones repetidas, observe evolucién sin atribuir causalidad autométicamente.

27



BEER Lab

Cascadas de informacion

[ES] Cascadas de informacion — una secuencia: session '7ucu5rm3’ (demo)

B New Links ©9 Monitor P Data @ Payments E Report
App Name Round Number
G
information_cascade_game (10 rounds) 10 =0

Cascadas de informacion

Decisiones previas observables - 1 secuencias - Un grupo asignado para una secuencia

Secuencias esperadas

6 1

Ocultar resultados

Precisién globa Sigui6 su sefial
100,0% 50,0%
Consistencia bayesiana Grupos con cascada
66,7% 100,0%

Histograma: aciertos por grupo y secuencia

0/6
1/6
2/6
3/6
4/6
5/6
6/6

-0,0%
-0,0%
+0,0%
- 0,0%
- 0,0%

© © © © © ©

- 0,0%
G 1-100,0%

Evolucién por secuencia

Description

Secuencias completas

1

Sigui la mayoria previa

100,0%

Cascadas incorrectas

0,0%

Comportamiento por posicién

Posicion

1

Secuencia Secuencias completas Precisién

1

Las tasas por posicién usan decisiones observadas como denominador. *Siguié la mayorfa” requiere una mayoria piiblica previ

1

100,0%

N

1

Precision Sigui6 sehal
100,0% 0,09%
100,0% 0,0%

100,0% 100,0%

100,0% 100,0%

100,0% 100,0%

100,0% 0,0%

Grupos con cascada

100,0%

Siguié mayoria

0%

100,0%

100,0%

100,0%

100,0%

100,0%

Pendientes

0

gnoré una sefial col

100,0%

Cascadas

correctas corregidas

0%

Ignoré seiial contraria Consistente con Bayes
0% 0,0%

100,0% 0,0%

0% 100,0%

0% 100,0%

0% 100,0%

100,0% 100,0%

Cascadas incorrectas

0.0%

“ignoré una sefial contraria” requiere haber observado una sefial propia opuesta a esa mayoria.

Figura 6.2: El informe revelado combina métricas, histograma, resultados por posiciéon y evolucién
por secuencia.
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6.3 Definicion y denominador de cada indicador

Indicador Denominador Interpretacién correcta
Precision global Todas las decisiones completas Proporcién de predicciones que
coinciden con el estado.
Siguid su senal Decisiones con sefial observada Coincidencia entre sefial y accion;
o adquirida no indica que la sefial haya sido
correcta.
Siguié la mayoria Posiciones con una mayoria pt- Coincidencia con la direccién ma-
blica previa definida yoritaria observada.

Ignoré senal contraria  Casos con senal propia opuesta Medida conductual de rebafio; pue-
a la mayoria previa de ser consistente con Bayes.
Consistencia bayesiana Decisiones donde el referente Coincidencia con la regla imple-
produce una recomendacién mentada; depende de supuestos so-
bre acciones previas y empates.

Tasa de cascada Secuencias completas Proporciéon que alcanza tres deci-
siones consecutivas iguales.
Cascada equivocada Secuencias con cascada Cascadas cuya direccion difiere del
estado verdadero.
Recuperacion Secuencias con cascada equivo- Casos que regresan hacia el estado
cada y oportunidad posterior correcto.

Nunca compare porcentajes sin revisar sus denominadores. “Siguié la mayoria” puede
basarse en menos observaciones que “precisién global”. Si no hubo mayorias previas o senales
contrarias, la tasa correspondiente no esta definida; no debe registrarse como cero.

6.4 Ejemplo numérico de lectura

Suponga diez secuencias, equivalentes a 60 decisiones. Hubo 39 aciertos: precisién global de 65 %.
De 54 decisiones con senal disponible, 38 siguieron la senal: 70.4 %. Hubo 24 posiciones con mayoria
previa y 20 la siguieron: 83.3%. En diez de esas oportunidades la senial era contraria y ocho
participantes la ignoraron: 80 %.

Estos ntimeros no significan que 83.3 % de todos los estudiantes “obedeci6 al grupo”. La tasa usa
Unicamente 24 oportunidades. Tampoco prueban que ignorar la senal haya sido un error. Para
evaluarlo, compare la decision con el estado, el referente bayesiano y la historia especifica.

Suponga ademas seis secuencias con cascada operacional, dos equivocadas y una recuperacién. La
pregunta docente no deberia ser solo “;cuantas cascadas hubo?”, sino “;qué sefiales tempranas
las originaron, desde qué posicion las acciones dejaron de ser informativas y qué nueva evidencia
permitié corregir una?”.
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6.5 Patrones diagnésticos

Patron

Lectura posible y pregunta de seguimiento

Alta coincidencia y alta preci-
sion

Alta coincidencia y baja preci-
sién

Baja coincidencia y precision
cercana a 67 %

Posiciones tardias menos preci-
sas

Muchas rupturas de cascada

Compras frecuentes de senales
tardias

Creencias moderadas y accio-
nes uniformes

La informacién temprana pudo apuntar al estado correcto. ;Las
acciones tardias afiadieron informacién?

Posible cascada equivocada o incentivo de conformidad. ;Qué
ocurri6 en las dos primeras posiciones?

Las personas quiza siguieron seniales privadas. ;La historia
publica tuvo poco peso?

La historia pudo amplificar informaciéon equivocada. ;Hubo
sefiales tempranas atipicas?

Puede haber sobreponderacién de senales privadas, errores o
nueva informacién fuerte.

Los participantes pueden valorar la correccién o no confiar en
la historia publica.

El umbral binario oculta heterogeneidad de confianza.

6.6 Secuencia de feedback para una clase no especializada

Guion para el feedback

S B2

patrén.

1. Empiece por la distribucién, no por la teoria. Pregunte qué les sorprende.

2. Reconstruya una secuencia concreta desde la posicién 1.

3. Dibuje dos columnas: informacién privada e informaciéon publica.

4. Calcule un posterior sencillo: una seiial lleva de 50 % a 67 %.

5. Muestre por qué dos acciones tempranas pueden dominar una senal contraria.
Marque el punto desde el cual una acciéon dejé de revelar necesariamente su senal.
Compare cascadas correctas y equivocadas.

Cierre con la fragilidad: nueva informacién suficientemente fuerte puede corregir el

Evite presentar la teoria como una descripcion perfecta de la conducta. Use el referente bayesiano
para organizar preguntas. Las desviaciones pueden reflejar errores, reglas heuristicas, preferencias
de conformidad, comprensién limitada o una forma distinta de resolver empates.
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Planes de clase, ejercicios y discusion

7.1 Plan de 50 minutos

Etapa Tiempo Actividad

Introduccién 5 min Explicar estado, senal, orden y ECU.

Comprensién 5 min Resolver preguntas y aclarar precision.

Una secuencia 8 min Ejecutar la configuracién basica de una secuencia.
Predicciones 4 min Estimar precision y nimero de cascadas antes de revelar.
Resultados 8 min Mostrar histograma, posicién y una secuencia concreta.
Teoria 12 min Explicar Bayes, accién frente a sefial y cascada equivocada.
Cierre 8 min Discutir una aplicacién y los limites de la analogia.

7.2 Plan de 80 minutos

Ejecute una secuencia candnica y una variante, como informacién completa o nueva senial piblica.
Reserve 15 minutos para cada ejecucién, 10 minutos para predicciones y transiciéon, y 35 minutos
para comparar informes. Esta estructura permite formular una pregunta causal con cautela: ;qué
cambi6 cuando la informacién disponible fue distinta? Si los grupos o estudiantes difieren entre
sesiones, describa la comparacion como ilustrativa.

7.3 Plan de 110 minutos

Use diez secuencias con grupo fijo. Después de la tercera y la séptima secuencia, solicite una
prediccién breve sobre el patrén futuro sin revelar todavia el informe completo. Al final, analice
evolucion, posiciones y estabilidad. Dedique los tltimos 25 minutos a una extension: sefiales costosas
para cursos de economia de la informacién o creencias incentivadas para cursos conductuales.

7.4 Preguntas de discusién con orientaciéon de respuesta

1. ;Por qué una mayoria puede estar equivocada? Porque las primeras sefiales pueden ser
atipicas y las acciones posteriores pueden repetir esa evidencia sin revelar nuevas senales.

2. ;Seguir la mayoria es irracional? No necesariamente. Si las acciones tempranas contienen
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informacién suficiente, seguirlas contra la senal propia puede maximizar la probabilidad de
acertar.

. Seis decisiones A equivalen a seis senales a? No. Después del inicio de una cascada,
varias decisiones A pueden basarse en la misma historia publica.

(Mas transparencia siempre ayuda? Ver sefiales independientes suele facilitar agregacién,
pero la respuesta depende de su calidad, correlacién y de incentivos estratégicos ausentes en
este juego.

. {Por qué alguien compraria una senal en una posiciéon tardia? Puede desconfiar de

la historia, valorar una oportunidad de correccidén o no reconocer que la mayoria ya contiene
informacién suficiente.

. Una cascada es permanente? No. Una sefial publica suficientemente fuerte, una persona
informada o errores de accién pueden romperla.

. Alta confianza implica una decisién correcta? No. La confianza es una creencia subjetiva;
una cascada equivocada puede generar confianza alta.

. Qué aprenderiamos observando creencias? Podriamos distinguir acciones iguales con
distintos niveles de certeza y detectar si una persona sigue la mayoria pese a mantener dudas.

7.5 Ejercicios breves con solucion

Ejercicio 1: una senal

Con estados igualmente probables y una senial con precision 2/3, ;cudl es la probabilidad de A
después de observar a?

Solucién. 2/3. Con priors iguales, la probabilidad posterior coincide con la precision de la sefial.

Ejercicio 2: dos senales concordantes

, Cudl es la probabilidad de A después de dos senales a independientes?

Solucién. Las probabilidades relativas son 2 x 2 =4 a 1; por tanto, Pr(A) = 4/5.

Ejercicio 3: una senal contraria

Después de dos senales a, llega una sefial b. ;Cudl es la probabilidad de A si las tres senales fueran
observables?

Solucién. La evidencia neta es una senal para A; la probabilidad vuelve a 2/3.

Ejercicio 4: accién frente a senal

JPor qué no debe actualizarse de 4/5 a 8/9 simplemente porque una tercera persona también eligié

A?

Solucién. La tercera persona pudo recibir b y elegir A debido a las dos acciones anteriores. Su
accién no necesariamente representa una tercera sefial a independiente.
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Ejercicio 5: comparacién institucional

Si coincidir con la mayoria paga un bono, ;una mayor coincidencia demuestra mayor aprendizaje?
Solucién. No. La decision mezcla la creencia sobre el estado con un incentivo directo a coincidir.
Ejercicio 6: inferencia responsable

Una clase produjo més cascadas con seniales débiles que con senales fuertes. ;Puede concluirse que
la precision causé la diferencia?

Solucion. Solo si la comparacién controld asignacién, tamano, secuencia y otras condiciones de
forma adecuada. En una demostracién de aula, la diferencia es primero descriptiva.
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Capitulo 8

Datos, limites y soluciéon de problemas

8.1 Qué registra la exportacion

La exportacién incluye idioma, edicion, tratamiento, secuencia, grupo, posicion, estado, precision
de la senal, senal privada, compra de sefial, decision, creencia, mayoria previa, coincidencia con
senal y mayoria, referente bayesiano, componentes del pago e indicadores de cascada. Estos campos
permiten reproducir los agregados del informe y realizar andlisis posteriores.

No use cédigos de participante para identificar estudiantes en una presentacion. Exporte y almacene
datos siguiendo las reglas institucionales. El informe esté disefiado para feedback agregado y no
contiene informacion demografica.

8.2 Interpretacion responsable

Los resultados de una clase son una demostracién pedagbgica, no una estimacién poblacional.
El tamano de muestra suele ser pequenio; los grupos no necesariamente se asignan al azar en-
tre tratamientos; y los estudiantes comparten un contexto. Presente tasas con numeradores y
denominadores, y evite atribuir una diferencia a irracionalidad, cultura o personalidad.

La regla de tres decisiones iguales identifica una cascada de acciones operacional. Una cascada
informativa tedrica exige que la accidén sea independiente de la senal privada. La variante de
creencias y el registro de senales ofrecen evidencia adicional, pero tampoco observan todo el
razonamiento interno.

8.3 Problemas frecuentes

Problema Respuesta recomendada

“Por favor espere” durante Revise en Monitor qué posicién no terminé. Confirme que
mucho tiempo los otros cinco enlaces siguen abiertos.

“This user does not exist” El enlace pertenece a una sesiéon antigua o a una base recrea-
da. Cree una sesion nueva y distribuya enlaces actuales.

Demo muestra otros juegos La instancia no estd filtrada. Reinicie con GAME_FAMILY=
informationcascade.

La sala no ofrece configura- Use una de las cuatro rutas oficiales y compruebe que el
ciones nombre de sala coincide con el prefijo de configuracién.
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Problema Respuesta recomendada

Ntumero invalido de partici- Use un multiplo de seis. Para ausencias, reorganice antes de

pantes iniciar una secuencia.

Varias pestanas abren al mis- Use incognito, perfiles o navegadores separados; las pestafias
mo participante comparten cookie.

El informe sigue oculto Confirme que todas las secuencias requeridas estdn completas

y pulse la revelacion explicita.

Una sesion queda bloqueada Recupere el mismo enlace si es posible. No sustituya la
tras cerrar una pestaia decisién con datos inventados.

Graficos con pocos casos Informe el denominador y use el resultado como ilustracién,
no como comparacion estable.

8.4 Configuraciones y mantenimiento

Cada idioma tiene tres configuraciones béasicas y nueve extendidas. Las salas son information_ca
scade_es, information_cascade_en, information_cascade_extendido y information_casc
ade_extended. Para agregar una variante, actualice settings.py, el catdlogo bilingiie, pruebas,
bots, capturas y ambas guias.

La instancia aislada debe mostrar 24 configuraciones y cuatro salas. En produccion, el dominio
debe usar un proceso y base de datos propios para que Demo, Rooms, Sessions y Data contengan

Unicamente esta familia.

8.5 Glosario

Término Definicién para la clase
Estado Resultado A o B elegido en secreto por la computadora.
Prior Probabilidad antes de observar la senal o la historia.

Senal privada
Precisién

Historia publica
Posterior

Razén de verosimilitud
Aprendizaje social
Imitacién

Rebano

Cascada informativa

Cascada equivocada
Conformidad

Recuperacion

ECU

Informacion imperfecta observada por una sola persona.
Probabilidad de que la senal coincida con el estado.

Decisiones o informacién anterior visible para la posicién actual.
Probabilidad después de combinar prior e informacién.

Cuéanto favorece una observacién a un estado frente al otro.
Actualizacion basada en informacion inferida de otras personas.
Repeticién de una accién anterior, cualquiera que sea el motivo.
Eleccién contra la sefial propia para seguir conducta previa.

Situaciéon en que la accién 6ptima deja de depender de la senal
privada.

Cascada cuya accién dominante no coincide con el estado.
Valor directo de coincidir con otras personas.

Cambio posterior hacia el estado correcto después de una cascada
equivocada.

Unidad monetaria experimental utilizada para expresar pagos.
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Capitulo 9

Bibliografia orientada

Para preparar una primera clase

El punto de entrada mas accesible es Anderson y Holt (1996), que describe el ejercicio de aula y su
conexién con Bayes, informacién y conformidad. Anderson y Holt (1997) ofrece la implementacién
experimental y evidencia de laboratorio.

Para profundizar en teoria

Banerjee (1992) y Bikhchandani et al. (1992) son referencias fundacionales sobre rebano y cascadas.
Su mensaje comin es que observar decisiones en lugar de senales puede detener la agregacion de
informacién incluso cuando las personas razonan de manera coherente.

Para interpretar variantes y desviaciones

Hung y Plott (2001) estudian instituciones que recompensan conformidad; Celen y Kariv (2004)
distinguen cascadas y rebafio mediante una estrategia de medicién mas rica; Kiibler y Weizsacker
(2004) analizan profundidad de razonamiento y formacién de cascadas; Goeree et al. (2007)
estudian autocorreccién; y Weizsécker (2010) revisa de manera conjunta multiples experimentos de
aprendizaje social.
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